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RESUMEN

En este trabajo se acomete una generalizacién de la definicién de Shannon -
Lindley para la informacion esperada proporcionada por un experimento que
presupone la existencia de estratificacion en el espacio muestral. Ante la evidente
dificultad de cilculo de la informacion esperada en la situacion planteada —difi-
cultad que se deriva de la existencia-de un vector como pardmetro de interésy de un
resultado muestral que es un conjunto de muestras obtenidas de poblaciones dis-
tintas— en este articulo se presentan dos procedimientos que reducen la situaciéon
planteada por la existencia de un experimento asociado a cierto disefio de estrati-
ficacion a la situacion de varias dimensiones de la ya estudiada por Lindley (1956).
Finalmente, la coherencia de ambos procedimientos queda manifestada en su
aplicacion al modelo normal.

SUMMARY

We shall develop in this paper a generalitation of the Shannon - Lindley defi-
nition for the expected information provided by an experiment with a stratified
sampling space. Due to the expected information calculus difficulty —because to
exist a vector parameter or vector quantity of interest and a sampling result who it
is many samples, extracted from different poblations— whe shall present two
methodes to reduce the situation, because to exist an associated experiment to
certain stratified sampling by Lindley (1956) studied many dimensional situation.
Endly, the two methods coherence is manifested in their normal model applica-
tion.

(*) Recibido, Junio, 1981
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1. INTRODUCCION. INFORMACION ESPERADA GLOBAL

Consideremos una situacion de Inferencia Estadistica. Asi pues, su-
pondremos primeramente que el objetivo pretendido por cierta investi-
gacion es el de mejorar nuestro conocimiento sobre el valor de cierta
cantidad o parametro de interés. Para ello, el cientifico interesado en
realizar inferencia disefiara un experimento de forma que la distribucion
de sus resultados dependera de la cantidad de interés de una manera
conocida, proporcionando la observacion de tales resultados cierta
cantidad de informacion. .

A fin de describir un experimento asociado a un disefio de estratifi-
cacion, el modelo matematico basico a considerar contiene un espacio
muestral X en el que existe una particion en L subconjuntos o estratos
X; (i=1,2,..,L). Cada uno de éstos esta dotado de una apropiada
o - ilgebra sobre la que se definen sendas familias de medidas de probabi
lidad. Las densidades de cada una de ellas se individualizan mediante
un parimetro 0; que toma valores en su respectivo espacio paramé-
trico ©;.

Para cada estrato se supone definido el experimento E; = {X;, ©;,
p(x;/0;)} que consiste en una observacion de la variable aleatoria x; € X;
que se distribuye, para algiin ¥; € ©; dado, de acuerdo con la densidad
p(x;i/0;). En estas condiciones definiremos el experimento compuesto
£ (n) como aquél que esta formado por los L experimentos compo-
nentes independientes E(n;) (i=1,2, ..., L), y en donde E(n;) represen-
ta al experimento que consiste en n; repeticiones independientes (dado
0;) del experimento E;. Con n'=(n,,n,, ..., n;) denotamos al vector
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tamafio muestral cuyas componentes son los respectivos tamanos de las
muestras extraidas en sus estratos respectivos.

La densidad de probabilidad que describe el comportamiento de la
muestra global z resultado de E® (n) - muestra que no es sino el conjunto
de submuestras parciales z = (z,, z,, ..., zr ) extraidas de sendos estratos
y que resultan, a su vez, de los respectivos experimentos independien-
tes E(n;) - viene dada a través del doble productorio

L Loni
p(z/0)= U p(z;/0;)= T jl;llp(x,y/o,-)

en el que con 6 denotamos al vector cantidad de interés o vector para-
métrico cuyas componentes son las respectivas cantidades de interés
0;, esto es, ' =(0,,0,,..,0L) y que toma valores en el conjunto
0=0,x..x0L.

A fin de terminar de describir los elementos del problema, el argu-
mento Bayesiano extiende este modelo bdsico al suponer que ® es so-
porte de una apropiada o - dlgebra, de forma que las opiniones iniciales
del investigador antes de realizar Es(l’_l) se describen a través de la densi-
dad de probabilidad inicial p(6).

Siendo p(@) una densidad’ inicial, la densidad posterior que descri-
be las opiniones a posteriori del investigador viene dada a través del Teo-
rema de Bayes:

p(8/z)=p(z/8) - p(8)/p(z)

donde p(z) es la correspondiente densidad predictiva. Supondremos en
lo que sigue y salvo indicacion en contra que cuantas integrales aparez-
can existen y estian extendidas a sus respectivos dominios de definicion
completos.

Con el conjunto de elementos anterior podemos definir a la infor-
macion esperada global como una medida de la informaciéon que sobre
 proporciona Es(rg) y que supone la generalizacion a este experimento
del correspondiente concepto definido por Lindley (1956), siguiendo
el trabajo de Shannon (1948). :
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DEFINICION. La informacion esperada global sobre § proporciona-
da por el experimento Es(l_’_l), cuando la densidad inicial es p(8), viene
dada a través de la doble integral

p(0/z)
p(9)

I{E*(n), p(8)} = jp(z) "p(0/z) - log dg dz

El problema planteado con Es(lg) por la existencia de cantidades
de interés transformadas del primitivo vector paramétrico —problema
ya tratado por Bernardo (1978) para experimentos simples— admite una
definicion en linea con la de la informacion esperada til. Y asi, siendo
Y =y(0) el vector de interés transformado del primitivo 0, el investiga-
dor debera cuantificar la informacién que el experimento E° (n) propor-
ciona sobre dicho nuevo vector. Surge asi, en contraposicién a la infor-
macion esperada global anterior que podemos considerar como total, el
concepto de informacion esperada global til definido asi:

DEFINICION. La informacion esperada global util sobre { propor-
cionada por el experimento Es(;g), cuando la densidad inicial esp(6) y
la transformacion es ll/ = y(0), viene dada a través de la doble integral

p(Y/z)
E (n), p(8)} = jp(Z) p(¥/z) - log ——— ) dy dz

donde p(y)es la densidad inicial deducida de p(8) por la transformacion
v=y(0);y p(Y/z) es la densidad posterior deducida de p(0/z) por la
transformacion ¢ = ¢(6).

El estudio de las propiedades satisfechas por las informaciones
esperadas globales, Util y total, puede encontrarse en Veres (1981a).
En resumen, ambas van a verificar ciertos criterios de aditividad que
resultaran base para el desarrollo de un procedimiento que reduce el
experimento global Es(tz) a un experimento simple, transformando las
dos definiciones anteriores a la situacion k- dimensional de la ya es-
tudiada por Lindley (1956).
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2. CALCULO DE LA INFORMACION ESPERADA GLOBAL

Es conocido que el calculo practico de la informaciéon esperada
puede resultar de gran dificultad ante la complejidad del integrando que
aparece en la definicion (véase, por ejemplo, los resultados del modelo
binomial en Bernardo (1976)). Si esta dificultad ya es notoria cuando la
cantidad de interés es una variable aleatoria unidimensional y la muestra
resultado del experimento E(n) se extrae de un Gnico espacio muestral,
es evidente entonces la dificultad adicional que supone manejar un vec-
tor paramétrico como cantidad de interés y una muestra que es con-
junto de ellas.

Precisamente para resolver este problema puede estudiarse el com-
portamiento de la informacion esperada en muestras grandes y asi obte-
ner fébrmulas relativamente sencillas que la describan con mas o menos
grado de aproximitividad. En esta linea estan los trabajos de Bernardo
(1979) e Ibragimov & Has’Minsky (1973). Otro gran grupo de procedi-
mientos se basa en estudiar la informacion esperada sobre cierta canti-
dad transformada mediante una biyeccion, apoyandose en la invarianza
de la informacion esperada ante tales transformaciones.

Una de las mayores dificultades introducida por la existencia del
experimento E° (n) radica en que considera un vector tamafio muestral
cuyas componentes no son necesariamente iguales. En caso contrario
(con una afijacion uniforme) la obtenciéon de IQ{ES(;g),p(Q)} podria
simplificarse considerablemente suponiendo que z es una muestra de
cierto tamaiio k (indicado por la afijacion) de la poblacion L - dimensio-
nal X, x X, x... x X . De esta forma, la determinaciéon de la informa-
cion esperada global quedaria encuadrada dentro de la teoria general,
como un caso de L dimensiones. Sin embargo, esta sitfuacion no es la
general, por lo que se hace necesario encontrar un procedimiento que
permita reducir E° (n) o establecer su equivalencia con ciertos experi-
mentos simples. El objetivo de la presente seccion consistira en presen-
tar dos de ellos.

I. OBTENCION DE LA INFORMACION ESPERADA GLOBAL
POR EXTENSION DE LA CANTIDAD DE INTERES. Sea un vector
tamafio muestral genérico n’ para el que definimos la matriz A4 si-
guiente:
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........ 1,y

1 0 ... 0
A=| e
00 ... 1
........ nL
00 .. 1
nxlL

donde n=n, + n, + - + n;. Consideremos el nuevo vector paramétri-
co u=A 6 que toma valores en el conjunto

Sea una transformacion inversa cualquiera de la anterior, la definida,
por ejemplo, por la matriz B de expresiéon:

......

verificindose que @ =B p. Siendo p(0) la densidad de probabilidad que
describe las opiniones iniciales que el investigador posee sobre 6, las
opiniones iniciales sobre el nuevo pardmetro g vendran descritas por la
correspondiente densidad transformada (supuestamente existente)

p(u)=A(p(8)) que es degenerada al tener toda su masa contenida en
un hiperplano de L dimensiones. Sea u* el subvector tal que u=
= (6, u*). Asipues, u* toma valores en el conjunto:

L
cpF=11 ©;x ©,x ... x ©;
i=
Denotemos por () a la densidad marginal
m(9) =fp(g) du*
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LEMA 1
La densidad marginal m(8) deducida de p(u) coincide con p(0)

Demostracion.— Larelacion entre las funciones caracteristicas de las
variables 6 y u es:

5, 0D =9y, pyBD

donde ¢ es un vector columna L x 1. Denotando por E,, () a una es-
peranza definida sobre w con la densidad de probabilidad p(w), re-
sulta:

29, 0D =Eg, )@ V=E, (@ PH=E, €)=
= 't’6 — j ’0 -
_E(Q, u*), p(8, ;_m)(e’ ")_Eé,m(lz)(e” .)*-‘pe’ m(q)(t) (c.q.d.)

Apliquemos este resultado para encontrar un procedimiento que
permita la obtencion exacta de la informacidon esperada global. Para
ello veamos la equivalencia entre las siguientes situaciones: por una
parte, realizar el experimento E° (n) a fin de recabar informacion sobre
el vector cantidad de interés 6; por otra, realizar el experimento
E(ES(;_1))= {Z, U, p(z/p)} consistente en la extraccion de una unidad
muestral de la poblacién.n-dimensional

L ni
Z =i[ll AXix Xix veen X Xi
con objeto de obtener informacion sobre la cantidad de interés trans-
formada u=A4 0. Notemos la existencia de las siguientes igualdades
entre densidades:

Py @)= fp(z/f_’)p(@, u*) df du* =p, (@)
L ni
p/w= 1 L p Gyl =pz/0)
TEOREMA 1

P{E (), p(0)}=1* {EE* (n), p(u)}

85



Demostracion.— De sus mismas definiciones:

p(z/w)
p(z)

I* {E(Es(ig),p(;_l)}=ﬂp(;_1) "p(z/u) log “du-dz=

' p(z/9) _
=||p(u) p(z/0) - log R)— " dp - dz = (por Lema anterior) =

p(z/0) s
=|[p©) p/0) log— 75— df - dz = {E'(m), p(®)} (c.q.d)

Destaquemos que el Teorema 1 es aplicable indistintamente sobre
informaciones esperadas globales, tanto totales como futiles. Por otra
parte, y al ser la dimension del parametro transformado n, el resultado

anterior reduce nuestro problema al caso z-dimensional del estudiado
por Lindley (1956).

II. OBTENCION DE LA INFORMACION ESPERADA GLOBAL
POR CONSIDERACION DE ESTADISTICOS SUFICIENTES EN TO-
DOS LOS ESTRATOS. La situacion expresada por la existencia de un
experimento Es(rg) es también equivalente a la indicada por otro expe-
rimento realizado para obtener informacion también sobre 6 y consis-
tente en obtener una muestra unitaria de la poblacion L - dimensional
Z=Z,x2Z,x ..xZ;, cuando Z/‘ es, a su vez, la poblacion n;-dimensio-
nal Z; = X;x X; x ..(nj).. * X;. Es evidente que el problema anterior
quedara reducido a la situacion L-dimensional estudiada por Lindley
(1956) cuando podamos sustituir cada poblacion Z; por una poblacion
unidimensional.

Sean los experimentos Es(r}) y Ef (n + 1) que se diferencian entre
si en que éste Ultimo obtiene una unidad adicional de muestreo. Sean
z(n) y z(n + 1) sus resultados respectivos. Podemos afirmar entonces
que existird un cierto estrato iy-ésimo en el que el experimento com-
ponente E(n;, + 1) del E’ (n + 1) consistird en la obtencion de una
unidad de muestreo adicional respecto al experimento E(n;,) compo-
nente iy-ésimo de E' (n). Asi pues, existirad un cierto i, para el que
p@(n + 1)) =p(xign, + 1/0io) " p(z(n)/0

Sea ahora el experimento E(n;, + 1)"/2(73) consistente en obtener
la unidad (n;, + 1)-ésima en el estrato X;,, supuestamente obtenidas y
conocidas las demas muestras z;(n;) (i=1, 2, ..., L). Tendremos, pues:
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E(nio +1)*/2(n) = {Xiq, Oty D(xig /054, 2(1))}
de forma que la informacion esperada que proporciona sobre § serd:
PAE®m;, + 1)*/2(n), p(8/z(m))} =

p(0/2(n); Xig mjg+1)
p(8/z(n))

=[[p((2/2(i_1)) "PXiq py 4 1/0,2(1)) " log

'dxionl‘o+l

El valor esperado sobre todas las posibles muestras z(n) de la infor-
macion anterior recibird el nombre de informacion esperada sobre 6
proporcionada por E(n;, + 1)* una vez que se ha realizado E°(n). La
denotaremos por

IP{E(n;, + 1)*/E* (), p(0)}

Con los anteriores experimentos puede demostrarse la existencia
de una aditividad perfecta satisfecha por la informacion esperada
global.

TEOREMA 2
Dados los experimentos £°(n) y E*(n + 1), una densidad inicial p(§)
y suponiendo que la nueva unidad muestral que diferencia a ambos -

experimentos pertenece al estrato i-ésimo, se verifica la siguiente adi-
tividad:

PLE' (3 + 1), p(@)} =I* {E* (n), p()} + P{E(n;, + 1)/E*(n), p(0)}

Demostracion.— De sus definiciones respectivas resulta:

p(8/z(n))
p(9)

EA{E'(n), p(0)} = fp(@) “p(n +1)/9) " log “df-dz(n +1)

EAE(m;, + 1*/E' (), p(8)} =| pz(n)) fj p(8/2(n))-

. 9 1 p(Q/xionio+1,Z(’})) do-d ) _
p(xio nio+1/_, Z(tl)) og p(@/z(g)) Q xion,'0+l dz(;})_

p@/z(n + 1))

=jfp((2) "pz(n +1)/0) - log 2@)2(2)

"df-dz(n+1)
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Sumando ambas informaciones resulta finalmente:

p@/z(n + 1))
p(6)
=2 {En +1),p0)} (c.q.d.)

ﬂp(e) "pz(n + 1)/0) - log df - dz(n+1)=

El resultado en verdad interesante a nuestros propositos es el con-
tenido en el siguiente:

COROLARIO 1

Siendo z(n) suficiente para z(n + 1) con respecto a § en todos los
estratos, esto es, verificindose que p(8/z(n), Xing+1) =p(0/z(n)) para to-
doi=1, ..., entonces:

P{E(n), p(0)} =L {E*(n + 1), p(8)}

Demostracion.— Verificindose 1a hipo6tesis de igualdad entre dichas
densidades, /2 {E(m; + 1)*/E*(n), p(0)} es nula en todos los estratos
(Veres, 1981a). Asi pues, e independientemente del estrato en el que se
extraiga la Gltima unidad muestral del experimento E°(n + 1), se sigue
el resultado del Teorema 2. (c.q.d.)

Este corolario establece una importante consecuencia: no hay pér-
dida en la informacion esperada global cuando la investigacion se cifie
en cada estrato a la observacion de un estadistico suficiente respecto
todo el vector de interés 6.

Siguiendo idénticas técnicas de demostracion que las utilizadas
para demostrar el Teorema 2 y el consiguiente Teorema 1, pueden
demostrarse idénticos resultados para la informacion esperada global
util, lo que permite aplicar a ambas informaciones el procedimiento
que ahora va a desarrollarse.

Denotemos por E(1, S) al experimento consistente en la obtencion
de una unidad muestral de un espacio L - dimensional S en el que toma
valores un conjunto de L estadisticos suficientes respecto todo el vector
aleatorio . El Corolario 2 establece la equivalencia entre este experi-
mento y el E°(n). Asi pues, sustituyendo los espacios muestrales Z;
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por sendos S; en los que toman valores un conjunto de L estadisticos
p; tales que:

P(0/21, oy Zi— 1> Pis Zis 15 s 21 ) =P(0/2) paratodoi=1,2,...,L
resultara ser:
E{E*(n), p(®)}=1" {E(1, S), p(0)}
FAE ), p(@)} = {E(1, S), p(0))

De esta forma la obtencidon de la informacion esperada global que-
dara reducida a la situacion L -dimensional estudiada por Lindley (1956)

3. ELMODELO NORMAL

La extensiéon del modelo normal a un experimento de la forma
E’ (n) supone considerar un conjunto de L subpoblaciones sobre las
que se definen sendas densidades normales N(0;, 0;) (i=1,2,...,L),
siendo conocidas todas las 0;. La densidad inicial que describe el com-
portamiento del vector de interés 6 es también multinormal. Asi pues,
estableceremos como hipétesis basicas para este modelo las dos si-
guientes:

1* p(x;/0;)esN(0;,0:),i=1,2,...,L

2% p(9) es multinormal de vector media 8, y matriz H, de elemen-
tos 0?]., De esta forma el experimento E*(n) se definira a partir de la fa-
milia de L experimentos E(n;), donde:

Ei= {Xi’ G)I" N(Gi, Ui)} i= 1, 2,...,L

1. Obtencion de la informacion esperada por extension de la can-
tidad de interés. La hipotesis 12 permite considerar a la muestra global
z como una muestra unitaria de una poblacion normal n-dimensional,
de media 4 - 0 y matriz diagonal de momentos M, donde:
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0 0..0 ..oy 0..0
0 0..0..0 O0..0]

Sea p=A-0 el nuevo pardmetro extendido. Entonces, la distribu-
cion de U serd una normal # - dimensional degenerada, de vector media
A .0, y matriz de momentos singular AH,A4’. Bajo la transformacion
anterior y aplicando el resultado de Lindley (1956) y el Teorema 1,
se obtiene finalmente:

P {ES(n), N" (80, Hy)} =I* {E(E*(n), N" (A - 0, AH,A")} =

L AH A"+ M) a
2 08 M| )

II. Obtencion de la informacion esperada por consideracion de es-
tadisticos suficientes en todos los estratos. Sea N una matriz L x L dia-
gonal cuyos elementos no nulos son los distintos tamafios de las mues-
tras extraidas en sendos estratos. Denotemos por H aotra matriz diago-
nal L x L cuyos elementos no nulos son las varianzas o,—2 ,siendoR =H™.
Denotemos por T a la matriz de precision de la densidad inicial p(8),
estoes, T=H, 1 Sea x el vector columna L x 1 cuyas componentes son
las medias muestrales de las submuestras extraidas en los estratos
respectivos. Precisamente, puede considerarse al vector X como el con-
junto de L estadisticos suficientes respecto todo el vector de interés.
Es conocido (DeGroot, 1970) que el vector X se distribuye segiin una
multinormal de media 6 y matriz de precision NR.

Aplicando el segundo de los procedimientos de obtencion para la in-

formacion esperada global, ésta podra obtenerse estudiando la 1nforma-
cion contenida en una muestra unitaria del espacio X X L X X 2 X.
X ; en el que toma valores el conjunto de estadisticos suﬁcwntes
X1, X2, ..., X . Asi pues, por el Corolario 1 y teniendo en cuenta la ex-
presion de la informacion esperada sobre 6 proporcionada por una
unidad muestral en el modelo normal #n-dimensional (Lindley, 1956),
resulta:
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P {E*(n), N* (8, Ho)} =1% {E°(1, X), N (80, Ho)} =

-1, |H0+(NR)-1|=L1 |HoN + H| 2)
2% Ry 2 T ]

La igualdad de las expresiones (1) y (2) puede verse en Veres (1981b).

III. Obtencién de las informaciones esperadas globales sobre 0 y 0;.
Apliquemos ahora el segundo de los procedimientos para la obtencién
de una informacion esperada global 0til. Supongamos, pues, que bajo
las hipétesis del modelo normal se realiza el experimento E° (n) a fin
de adquirir informacién sobre la cantidad aleatoria unidimensional
transformada 6 =J’ @ con J' =(h,, h,, ..., hr). Consideremos nueva-
mente el vector x que se distribuye segin una multinormal NE o,
HN™1Y). Asi pues, p(§/x) serd otra multinormal N* ((H,* + NH™1)™!
(H,' 0, + NH ' -X), (H,' + NH™')"!). De acuerdo con el segundo de
los procedimientos para la obtencion de la informacion esperada global,
resulta ser: I? {E°(n), N* (8, Ho)} =1° {E(1, X), N* (8o, Hy)}. Por otra
parte, siendo 6 una combinacion lineal de las componentes del vector
0, deducimos que p(0)=N(J0,,J'HyJ) y que p(t9/)_?)=N(J’(H(;l +
+NH Y ! H' 0,+NHYJ'(H;' + NH )™ J). Demostremos los si-
guientes lemas:

LEMA 2

Bajo la notacién desarrollada, p(x) =NL ©o,Hy +HN™)
Demostracion.— En efecto,
p(x) =fp(5_c‘/@) “p(6) - do =fNL(@,HN-‘)-NL (0o, H,) - df

Denotemos por P =(HN™')"! y P, =H," alas respectivas matrices
de precision de las densidades p(x/60) y p(0). Resultara:

P(f)=7"——“'2“:lz°| fe—‘/z(i -0V P(x —0) - % (8- 00) Pol6-90) . gp
X - 4

El exponente puede ponerse como suma de 4 + B, siendo:

A={0—(P+Py) " (Pyly +Px)Y P+Po){0~P+Py) " (P 0, + Px)}=
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=1Po(8 —80) +P(8 —X)} (P +Po) ' {Po(0 — 0,) +P(6 — X)}

B=(x—00)P@P+Py)"'Py(x—0,)}

Asi pues,
p()?)=\/IPP0I _%Bf hd g AL w2r)t
= et 2 mt [P +P,l

=1 | PP, | . L
= oy VTP E R G o) PP PlE b))

esto es,

px)=NE (0o, PP +Py) 'Py) ') =NE (9o, Ho + NH™Y)

(c.q.d)
LEMA 3

[P(x) “p(0/x) dx =NE(’ 0o, J'HoJ)

Demostracion.— La funcion caracteristica de la distribucion de 0
definida a partir de p(x) y p(6/x) viene dada por

p(1) = fe“ fp@ "p(0/x) - d)_?}d0=
fp(x) ¢ N'(H +NH™ Y L (H; 0 + NH™ 1 %), J (' +
+NH"Y)"1J)-db }@:
= T Hy e NE Y g ao s 2rag e NETH T
fei‘J’(Ho_l*’NH-l)_l NH—I"f'p(@ - dx = (por Lema anterior) =
=exp(it)' 9o —% 2 (U + HoNH™1) (H3' + NH™1)™ 1) =
=exp (it 0o —% 2 JHoJ) (c.q.d.)

A partir de los lemas anteriores puede obtenerse la informacién
esperada global sobre 0 proporcionada por el experimento E*(n) y para
el modelo normal.
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TEOREMA 3

En el modelo normal, siendo 6 =J" 6

T HoJ

0 (S L
I {E (n) N (GOaHO)} l/ﬁl()g bE (H 1+NH—1) lJ

Demostracion.— El resultado se sigue de la siguiente cadena de igual-
dades:

P {E*(n), Nt (04, Ho)} =I° {E(1, X), NE (94, Hy)} =

JHyJ
=log l/'l (H 1+(1)VH 1)—1J /]P(x) p(o/x)

(0 Ep (O/x)(e)) 1 j/ B -
Vo o/ (0) x + 5|/ p(x) pO/x)

(0 — Ep (5)(0))? JHoJ
NG| " df-dx = (por Lema 3) = log T, Y NH- Y1

y donde Ej (w) ¥ Vp(w) denotan, respectivamente, la media y la varian-
za calculadas sobre la distribucion p(w) de la variable aleatoria w.(c.q.d.)

Este resultado permite cuantificar la informaciéon que todo el ex-
perimento global ES(n) proporciona sobre una determinada componen-
te del vector 6 considerada como nueva cantidad de interés. Asi, sea el
vector J definido como: J’=(0...01 0 ... 0), siendo 6; =J’ 0. Notemos
que JHoJ =0 y que J'(Hy' + NH™1')"'J =q;;. Siendo m;; el elemento
(i, i) de la matriz Hy' + NH™!, que es la matriz de precision de la den-

sidad p(8/x), resultara ser:
Adj 09- n; ) \
Adj (———” y ik
| Adj m _ l "\"H, o}

|H;' + NH™ 1| |H; '+ NH™ ']

JH'+NH Y 1=

De ahi que por el Teorema 3 resulte evidente el siguiente:
COROLARIO 2

Siendo my;; el elemento (i, i) de la matriz Hy' + NH™' y para el
modelo normal:
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op |Hy' + NH™Y|
IAd] m,-,-l

P%{E* (n), N* (80, Ho)} =5 log
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